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K E P U T U S A N 
REKTOR INSTITUT TEKNOLOGI NASIONAL  
Nomor: 082/G.03.22/Rektorat/Itenas/VI/2020     

 

tentang 

Pedoman Pelaksanaan Merdeka Belajar 
di Lingkungan Institut Teknologi Nasional 

--------------------------------------------------------------------------------- 
REKTOR INSTITUT TEKNOLOGI NASIONAL 

 
Menimbang : 
1. bahwa Pasal 18 Peraturan Menteri Pendidikan dan Kebudayaan Republik Indonesia Nomor 3 Tahun 

2020 tentang Standar Nasional Pendidikan Tinggi, pemenuhan masa dan beban belajar mahasiswa 

program sarjana dapat dilaksanakan di dalam dan di luar program studi atau Institut Teknologi 

Nasional; 

2. bahwa perguruan tinggi menjamin perwujudan pembelajaran yang berpusat pada mahasiswa (student 
centered learning), dengan memberikan tantangan dan kesempatan untuk pengembangan inovasi, 
kreativitas, kapasitas, kepribadian, dan kebutuhan mahasiswa, agar menjadi generasi yang uggul, 
generasi yang tanggap dan siap menghadapi tantangan zaman, tanpa tercerabut dari akar budaya 
bangsanya; 

3. bahwa mahasiswa perlu difasilitasi untuk merdeka belajar dalam rangka meningkatkan kompetensi diri 

yang lebih gayut dengan kebutuhan zaman untuk menghadapi perubahan sosial, budaya, dunia 

kerja dan kemajuan teknologi yang pesat; 

4. bahwa berdasarkan ketiga butir di atas perlu diterbitkan Pedoman Pelaksanaan Merdeka Belajar di 

Lingkungan Institut Teknologi Nasional. 

 
Mengingat: 

1. Undang-Undang Republik Indonesia Nomor 12 Tahun 2012 tentang Pendidikan Tinggi (Lembaran 

Negara Republik Indonesia Tahun 2012 Nomor 158, Tambahan Lembaran Negara Republik Indonesia 

Nomor 5336); 

2. Peraturan Pemerintah Republik Indonesia Nomor 4 Tahun 2014 tentang Penyelenggaraan Pendidikan 

Tinggi dan Pengelolaan Perguruan Tinggi (Lembaran Negara Republik Indonesia Tahun 2014 Nomor 

16, Tambahan Lembaran Negara Republik Indonesia Nomor 5500); 

3. Peraturan Menteri Pendidikan dan Kebudayaan Republik Indonesia Nomor 3 Tahun 2020 tentang 

Standar Nasional Pendidikan Tinggi;  
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4. Keputusan Pengurus Yayasan Pendidikan Dayang Sumbi: 

a. Nomor 307/Kpts/YPDS/XII/2019 tanggal 16 Desember 2019 tentang Statuta Institut Teknologi 

Nasional Tahun 2020; 

b. Nomor 004/Kpts/YPDS/I/2020 tanggal 20 Januari 2020 tentang Pengangkatan Rektor Institut 

Teknologi Nasional Periode 2020-2025. 

5. Keputusan Rektor Institut Teknologi Nasional Nomor 080/G.03.22/Rektorat/Itenas/VI/2020 tentang 

Kebijakan Merdeka Belajar di Lingkungan Institut Teknologi Nasional; 

6. Standar Pendidikan Tinggi Institut Teknologi Nasional Nomor ITENAS/SPT-01/01. 

 
 

M E M U T U S K A N  : 
 

Menetapkan: Keputusan Rektor Institut Teknologi Nasional tentang Pedoman Pelaksanaan Merdeka 

Belajar di Lingkungan Institut Teknologi Nasional. 

 

BAB I 

KETENTUAN UMUM 

 

Pasal 1 
Definisi Istilah 

Dalam Keputusan ini yang dimaksud dengan: 

1. Institut Teknologi Nasional, yang selanjutnya disingkat Itenas adalah perguruan tinggi di bawah 

naungan Yayasan Pendidikan Dayang Sumbi, yang berkedudukan di Bandung. 

2. Institut dikelola melaui tingkat pusat. 

3. Program Studi adalah kesatuan kegiatan pendidikan dan pembelajaran yang memiliki kurikulum dan 

metode pembelajaran tertentu dalam satu jenis pendidikan akademik, pendidikan profesi, dan/ atau 

pendidikan profesi. 

4. Capaian Pembelajaran Lulusan, yang selanjutnya disingkat CPL adalah rumusan dari kompetensi 

lulusan yang direncanakan untuk setiap program studi. 

5. Program Studi Asal adalah program studi dimana mahasiswa terdaftar dan aktif sebagai mahasiswa 

Itenas. 

6. Program Studi Layanan adalah program studi yang melayani mahasiswa menempuh sebagian beban 

belajarnya di luar progra studi asal. 

7. Merdeka Belajar adalah hak kebebasan mahasiswa untuk memenuhi beban belajarnya sebagian 

di program studi asal dan sebagian. 
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8. Rencana Pembelajaran Semester, yang selanjutnya disingkat RPS adalah dokumen perencanaan 

pembelajaran yang disusun sebagai panduan bagi mahasiswa dalam melaksanakan kegiatan 

perkuliahan selama satu semester untuk mencapai capaian pembelajaran yang telah ditetapkan. 

 

Pasal 2 
Latar Belakang 

Dalam rangka menyiapkan mahasiswa menghadapi perubahan sosial, budaya, dunia kerja dan kemajuan 

teknologi yang pesat, kompetensi mahasiswa harus disiapkan untuk lebih gayut dengan kebutuhan zaman. 

Institut Teknologi Nasional dituntut untuk dapat merancang dan melaksanakan proses pembelajaran yang 

inovatif agar mahasiswa dapat meraih capaian pembelajaran mencakup aspek sikap, pengetahuan, dan 

keterampilan secara optimal dan selalu relevan. Kebijakan Merdeka Belajar diharapkan dapat menjadi 

jawaban atas tuntutan tersebut.  

Merdeka belajar merupakan wujud pembelajaran di institut Teknologi Nasional  yang otonom dan fleksibel 

sehingga tercipta kultur belajar yang inovatif, tidak mengekang, dan sesuai dengan kebutuhan mahasiswa. 

Kebijakan merdeka belajar merupakan salah satu perwujudan pembelajaran yang berpusat pada mahasiswa 

(student centered learning) dan membina kemampuan belajar sepanjang hayat.  

 

Pasal 3 
Dasar Hukum 

Dalam Keputusan ini yang digunakan sebagai dasar hukum adalah: 

1. Undang-undang No 12 tahun 2012 tentang Pendidikan Tinggi Pasal 51 Ayat 1 menyebutkan bahwa 

pendidikan tinggi yang bermutu merupakan pendidikan tinggi yang menghasilkan lulusan yang mampu 

secara aktif mengembangkan potensinya dan menghasilkan ilmu pengetahuan dan/atau teknologi yang 

berguna bagi masyarakat, bangsa, dan negara. Di era revolusi industri 4.0 dan society 5.0 menuntut 

lulusan yang mampu belajar sepanjang hayat, belajar mandiri, yang menerapkan pendekatan holistik 

untuk mengembangkan kemampuan diri pribadi. 

2. Peraturan Menteri Pendidikan dan Kebudayaan Republik Indonesia Nomor 3 Tahun 2020 tentang 

Standar Nasional Pendidikan Tinggi Pasal 2 dan Pasal 10 menyebutkan bahwa kompetensi 

lulusan dinyatakan dalam rumusan capaian pembelajaran yang diperoleh selama pemenuhan 

masa dan beban belajar di perguruan tinggi. 

3. Peraturan Menteri Pendidikan dan Kebudayaan Republik Indonesia Nomor 3 Tahun 2020 tentang 

Standar Nasional Pendidikan Tinggi Pasal 18 menyebutkan: 

a. pemenuhan masa dan beban belajar mahasiswa dapat dilaksanakan lintas prodi dan lintas 

 perguruan tinggi; 
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b. perguruan tinggi wajib memfasilitasi pelaksanaan pemenuhan masa dan beban belajar 

sebagaimana dimaksud pada butir a di atas; 

4. Standar Pendidikan Tinggi Institut Teknologi Nasional Pasal 28 menyebutkan bahwa pelaksanaan 

bentuk pembelajaran dapat dilaksanakan lintas program studi di Itenas atau non perguruan tinggi. 

 

Pasal 4 
Tujuan 

Pedoman Pelaksanaan Merdeka Belajar di lingkungan Institut Teknologi Nasional bertujuan untuk:  

1. Memberikan pedoman penyelenggaraan merdeka belajra di setiap program studi di lingkungan Itenas 

sesuai dengan Standar Pendidikan Tinggi Itenas. 

2. Menjamin bahwa merdeka belajar di Itenas merupakan bentuk proses pembelajaran untuk memenuhi 

capaian pembelajaran lulusan yang dirumuskan dalam kurikulum program studi. 

3. Memberikan pedoman penyelenggaraan proses pembelajaran yang dapat meningkatkan kemandirian 

mahasiswa belajar, soft skills maupun hard skills, dan kemampuan belajar sepanjang hayat agar lebih 

siap dan relevan dengan kebutuhan zaman. 

4. Memberikan pedoman dalam memfasilitasi mahasiswa mengembangkan potensinya sesuai dengan 

passion dan bakatnya. 

 

Pasal 5 
Hak Belajar Mahasiswa 

1. Hak belajar mahasiswa dalam rangka memperoleh capaian pembelajaran lulusan sesuai kurikulum 

program studinya adalah: 

a. mengikuti seluruh proses pembelajaran dalam program studi asal sesuai masa dan beban belajar;  

dan/atau 

b. mengikuti proses pembelajaran di dalam program studi asal untuk memenuhi sebagian masa dan  

beban belajar, dan sisanya mengikuti proses pembelajaran pada program studi layanan di 

dalam/luar Itenas.  

2. Pelaksanaan sebagian proses pembelajaran pada program studi layanan diatur sebagai berikut: 

a. sebanyak-banyaknya satu semester setara dengan 20 sks pada program studi layanan di dalam 

Itenas; dan/atau 

b. sebanyak-banyaknya dua semester setara dengan 40 sks di luar Itenas.  

3. Pelaksanaan sebagian proses pembelajaran di luar Itenas dapat dilaksanakan pada: 

a. program studi yang sama dengan program studinya; 

b. program studi yang berbeda dengan program studinya; 

c. lembaga nonperguruan tinggi. 
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4. Hak belajar mahasiswa dapat diperoleh jika: 

a. berstatus sebagai mahasiswa aktif di Itenas; 

b. melakukan seluruh proses administrasi akademik untuk semester yang akan berjalan. 

 

Pasal 6 

Pemenuhan dan Beban Belajar 

Pemenuhan masa dan beban belajar mahasiswa di atur sebagai berikut: 

1. sebanyak - banyaknya 14 (empat belas) semester terpakai sejak diterima sebagai mahasiswa, harus 

sudah lulus program sarjana jika seluruh beban belajar dilaksanakan di  dalam program studi asal; 

2. sekurang-kurangnya 4 (empat) semester dan selama-lamanya 11 (sebelas) semester merupakan 

pembelajaran di dalam program studi asal, jika sebagian beban belajar dilaksanakan di luar program 

studi asal.     

 

BAB II 

PEMENUHAN WAKTU DAN BEBAN BELAJAR SELURUHNYA DALAM PROGRAM STUDI ASAL 

 

Pasal 7 

1. Pemenuhan waktu dan beban belajar seluruhnya dalam program studi asal diselenggarakan 

sepenuhnya mengikuti kurikulum. 

2. Penyelenggaraan pembelajaran sepenuhnya mengikuti rencana sesuai yang tercantum dalam kalender 

akademik Itenas. 

3. Setiap mahasiswa memiliki dosen pembimbing akademik yaitu dosen yang mengarahkan dan 

membimbing mahasiswa dalam menyusun rencana pembelajaran setiap semester atau mendiskusikan 

masalah yang ditemui selama pelaksanaan pembelajaran. 

 

BAB III 

PELAKSANAAN PEMBELAJARAN LINTAS PROGRAM STUDI  

 
Pasal 8 

Pelaksanaan pembelajaran lintas program studi di Itenas dibedakan atas: 

1. Mata kuliah bersama untuk mata kuliah Pancasila, Kewarganegaraan, dan Kewirausahaan. 

2. Mata kuliah layanan untuk mata kuliah yang dilaksanakan oleh program studi layanan. 
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Pasal 9 

Mata Kuliah Bersama 

1. Mata kuliah bersama yaitu Pancasila dan Kewarganegaraan, dan Kewirausahaan, adalah mata kuliah 

yang diselenggarakan oleh Institut berkoordinasi dengan fakultas, dan program studi.  

2. Penyelenggaraan mata kuliah bersama ini bertujuan untuk: 

a. memfasilitasi merdeka belajar lintas program studi di lingkungan Itenas; 

b. meningkatkan kompetensi diri mahasiswa yang gayut dengan kebutuhan zaman untuk 

menghadapi perubahan sosial, budaya, dunia kerja dan kemajuan teknologi yang pesat; 

c. meningkatkan kemampuan bekerja sama lintas budaya, sosial, dan bidang ilmu. 

3. Capaian pembelajaran dan Rencana Pembelajaran Semester (RPS) mata kuliah bersama ditetapkan 

oleh Institut.  

4. Pengelola proses pembelajaran mata kuliah bersama adalah Satuan Pengembang Pembelajaran di 

bawah koordinasi Wakil Rektor Bidang Akademik dan Kemahasiswaan. 

5. Penjaminan mutu pelaksanaan proses pembelajaran mata kuliah besama menjadi tanggung jawab 

fakultas. 

 

Pasal 10 

Mata Kuliah Layanan 

1. Pengelolaan proses pembelajaran mata kuliah layanan oleh Institut meliputi: 

a. penetapan kriteria dan prosedur menetapkan mata kuliah layanan; 

b. penetapan tatacara pembagian kelas pelaksanaan mata kuliah layanan; 

c. persiapan sistem informasi akademik (SIKAD) untuk melayani pendaftaran, proses pembelajaran 

mata kuliah layanan, penilaian proses dan hasil belajar mahasiswa; 

d. persiapan administrasi untuk perwalian mata kuliah pilihan di program studi asal; 

e. menetapkan biaya UKV prodi asal dan honor hadir dosen dari program studi layanan.   

2. Pengelolaan proses pembelajaran mata kuliah layanan oleh Fakultas program studi asal meliputi: 

a. fakultas memastikan bahwa capaian pembelajaran mata kuliah layanan  menunjang kompetensi 

lulusan mahasiswa, atau sesuai dengan capaian pembelajaran lulusan, atau sesuai/setara dengan 

CPMK mata kuliah yang disetarakan sks nya; 

b. penetapan mata kuliah layanan beserta sks nya yang dapat dipilih oleh mahasiswa dari program 

studi asal; 

c. menindak lanjuti hasil penetapan mata kuliah layanan kepada Biro Administrasi Akademik melalui 

Wakil Rektor Bidang Akademik dan Kemahasiswaan untuk kelengkapan adminitrasi 

pelaksanaannya; 

d. berkoordinasi dengan fakultas program studi layanan untuk pelaksanaan proses pembelajaran; 
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e. memastikan bahwa pelaksanaan pembelajaran dan hasil yang dicapai sesuai dengan rencana. 

3. Pengelolaan proses pembelajaran mata kuliah layanan oleh Fakultas program studi layanan meliputi: 

a. memastikan bahwa rencana, pelaksanaan mata kuliah layanan, serta penilaian proses dan hasil 

yang diraih mahasiswa pada program studi layanan sesuai dengan RPS mata kuliah layanan; 

b. mengavaluasi pelaksanaan mata kuliah layanan dan memberikan laporan kepada fakultas program 

studi asal; 

c. menerbitkan sertifikat/surat keterangan keikut sertaan mata kuliah layanan bagi mahasiswa dari 

program studi asal. 

4. Pengelolaan proses pembelajaran mata kuliah layanan oleh program studi asal meliputi: 

a. mengusulkan persetujuan tawaran mata kuliah layanan setelah mempelajari RPS mata kuliah 

layanan dan CPL/CPMK mata kuliah di program studi asal;   

b. mensosialisasikan ketersediaan mata kuliah layanan di luar program studi asal kepada mahasiswa; 

c. membuat laporan hasil perwalian mata kuliah ayanan dan melaporkannya kepada fakultas program 

studi asal; 

d. memantau/mengevaluasi pelaksanaan mata kuliah ayanan oleh program studi layanan; 

e. memantau/mengevaluasi hasil pelaksanaan mata kuliah ayanan oleh program studi layanan dan 

melaporkannya kepada fakultas. 

5. Pengelolaan proses pembelajaran mata kuliah layanan oleh program studi layanan meliputi: 

a. program studi layanan mengusulkan mata kuliah layanan kepada fakultas nya dengna melampirkan 

RPS mata kuliah tersebut; 

b. program studi layanan mensosialisasikan kepada dosen program studinya tentang pelaksanaan 

mata kuliah layanan; 

c. program studi layanan melaksanakan proses pembelajaran sebagaimana melaksanakan mata 

kuliah program studinya; 

d. program studi layanan membuat alat ukur proses dan hasil belajar khusus untuk mahasiswa 

layanan atau memberikan bobot penilaian yang berbeda dari mahasiswa asal; 

e. program studi layanan memantau/mengevaluasi hasil pelaksanaan mata kuliah layanan dan 

melaporkannya kepada fakultasnya. 
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BAB IV 

PELAKSANAAN PEMBELAJARAN LINTAS PROGRAM STUDI  

 
Pasal 11 

1. Pelaksanaan pembelajaran pada perguruan tinggi lain di dalam negeri dapat dilakukan pada: 

a. program studi yang sama dengan program studi asal; 

b. program studi yang berbeda dengan program studi asal. 

2. Akreditasi perguruan tinggi lain di dalam negeri yang dapat menjadi perguruan tinggi layanan 

sekurang-kurangnya memliki peringkat akreditasi yang sama dengan Itenas. 

3. Akreditasi program studi lain di dalam negeri yang dapat menjadi program studi layanan 

sekurang-kurangnya sama dengan peringkat akreditasi program studi asal. 

4. Mahasiswa dapat melaksanakan pembelajaran pada perguruan tinggi lain di dalam negeri jika  

Itenas telah mempunyai kerjasama dalam bentuk MoU dan MoA dengan program 

studi/perguruan tinggi layanan. 

5. Mata kuliah layanan yang dipilih oleh mahasiswa dapat: 

a. capaian pembelajaran mata kuliah layanan mendukung pencapaian CPL program studi asal; 

b. CPMK mata kuliah layanan sama dengan CPMK maka kuliah program studi asal, dapat dengan 

nama berbeda; 

c. CPMK mata kuliah layanan setara dengan CPMK satu atau beberapa mata kuliah program studi 

asal. 

6. Prosedur Registrasi Mata Kuliah Layanan 

a. Jika telah terdapat MoU dan MoA dengan perguruan tinggi/program studi layanan, maka 

langkah yang dilakukan adalah: 

1) Program studi asal mensosialisasikan kepada mahasiswa tentang tersedianya mata kuliah 

layanan pada program studi/perguruan tinggi layanan. 

2) Mahasiswa melakukan pendaftaran kepada dosen wali, untuk menentukan: 

a) nama mata kuliah layanan dan jumlah sks nya; 

b) nama mata kuliah asal yang ekivalen setara dengan mata kuliah layanan. 

3) mahasiswa memproses surat keputusan Dekan untuk melaksanakan proses 

pembelajaran di program studi/perguruan tinggi layanan; 

4) mahasiswa memproses registrasi di program studi/perguruan tinggi layanan sesuai 

dengan mekanisme yang disepakati dalam MoA. 
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Pasal 12 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa mengambil mata kuliah dari program studi lain yang ada dalam daftar mata kuliah pada 

form perwalian pada saat perwalian dengan memperhatikan persyaratan khusus mata kuliah tersebut. 

2. Mahasiswa melakukan perkuliahan di program studi dimana mata kuliah tersebut diadakan, dan harus 

mematuhi semua peraturan yang berlaku.  

3. SKS yang diperoleh diperhitungkan untuk pencapaian SKS program sarjana. 

 

Pasal 13 

Biaya 

1. Untuk mata kuliah klasikal, biaya perkuliahan sama dengan biaya perkuliahan pada program studi asal 

mahasiswa. 

2. Untuk mata kuliah yang berpraktikum  dan berpembimbingan maka biaya perkuliahan mengikuti biaya 

perkuliahan pada program studi tempat dilakukan pembelajaran. 

3. Pembayaran biaya perkuliahan mengikuti prosedur yang berlaku di Institut Teknologi Nasional. 

 

BAB V 

PELAKSANAAN PEMBELAJARAN PADA PERGURUAN TINGGI LAIN DI DALAM NEGERI 

 
Pasal 14 

1. Mahasiswa dapat melakukan pembelajaran pada perguruan tinggi lain setelah mendapat 

persetujuan dosen wali. 

2. Dalam melakukan perwalian, mahasiswa harus memperhatikan persyaratan umum,persyaratan 

khusus, metode pembelajaran serta jadwal perkuliahan pada perguruan tinggi tersebut. 

3. Jumlah mata kuliah yang bisa diambil maksimum 20 SKS. 

4. Jumlah SKS yang diambil dari Perguruan tinggi lain seluruhnya dapat diakui. 

  
Pasal 15 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa mengambil mata kuliah dari perguruan tinggi lain yang ada dalam daftar mata kuliah pada 

form perwalian pada saat perwalian dengan memperhatikan persyaratan khusus mata kuliah tersebut. 

2. Mahasiswa melakukan perkuliahan di program studi dimana mata kuliah tersebut diadakan, dan harus 

mematuhi semua peraturan yang berlaku baik peraturan di Institut Teknologi Nasional maupun 

peraturan yang berlaku di perguruan tinggi tempat berlangsungya pembelajaran. 

3. SKS yang diperoleh diperhitungkan untuk pencapaian SKS program sarjana. 
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4. Diterbitkan surat keterangan pendamping transkrip akademik tentang tempat pelaksanaan 

pembelajaran dilaksanakan. 

 

Pasal 16 

Biaya 

1. Untuk mata kuliah klasikal, biaya perkuliahan sama dengan biaya perkuliahan pada program studi asal 

mahasiswa di Institut Teknologi Nasional. 

2. Untuk mata kuliah yang berpraktikum  dan berpembimbingan maka biaya perkuliahan mengikuti biaya 

perkuliahan pada perguruan tinggi tempat dilakukan pembelajaran. 

3. Pembayaran biaya perkuliahan mengikuti prosedur yang berlaku di Institut Teknologi Nasional. 

 

Pasal 17 

Tugas Program Studi 

1. Membuat dokumen kerjasama (MoA) dengan program studi perguruan tinggi lain, mengenai mata 

kuliah yang dapat diambil oleh mahasiswa program studinya; 

2. Mengusulkan atau menentukan mata kuliah pada perguruan tinggi lain yang dapat diambil oleh 

mahasiswa program studinya kepada Fakultas; 

3. Mengusulkan mata kuliah yang dapat diambil oleh mahasiswa dari perguruan tinggi lain beserta 

persyaratannya kepada Fakultas. Mata kuliah yang diusulkan tersebut merupakan mata kuliah yang 

saat ini sudah ada, dengan kode eksisting juga, termasuk jadwal kuliahnya; 

4. Melaksanakan sosialisasi kepada mahasiswa dan dosen wali mengenai pelaksanaan pembelajaran 

lintas program studi dan atau lintas perguruan tinggi di lingkungan program studinya; 

5. Mengusulkan dosen pengampu untuk mata kuliah lintas perguruan tinggi beserta jadwalnya kepada 

Fakultas. 

 

Pasal 18 

Tugas Fakultas 

1. Menyusun daftar mata kuliah lintas perguruan tinggi; 

2. Melaporkan daftar mata kuliah dari perguruan tinggi lain beserta jadwal kepada Biro Akademik; 

3. Melaporkan daftar mata kuliah di Fakultasnya yang dapat diambil oleh mahasiswa dari perguruan tinggi 

lain beserta jadwal dan dosen pengampunya kepada Biro Akademik; 

4. Mengevaluasi pelaksanaan proses pembelajaran antar perguruan tinggi. 
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Pasal 19 

Tugas Biro Akademik 

1. Input kode dan nama mata kuliah dari perguruan tinggi lain pada form perwalian di dalam SIKAD; 

2. Melaporkan hasil perwalian dan pembagian kelas kepada Fakultas; 

3. Membagi kelas dan jumlah peserta setiap kelas;   

4. Mencetak DHK; 

5. Mencetak Kartu Studi Mahasiswa. 

 

BAB VI 

PELAKSANAAN PEMBELAJARAN PADA PERGURUAN TINGGI LUAR NEGERI 

 
Pasal 20 

Persyaratan 

1. Mahasiswa dapat melakukan pembelajaran pada perguruan tinggi yang telah mempunyai kerja 

sama dengan Institut Teknologi Nasional baik MoU atau MoA. 

2. Mahasiswa dapat melakukan pembelajaran pada perguruan tinggi luar negeri baik pada program 

studi yang sama maupun peogram studi yang berbeda. 

3. Mahasiswa dapat melakukan pembelajaran pada perguruan tinggi luar negeri yang bereputasi.    

4. Mahasiswa dapat melakukan pembelajaran pada perguruan tinggi di luar negeri setelah melalui 

proses seleksi yang diatur tersendiri. 

5. Mahasiswa harus mematuhi segala peraturan yang berlaku baik peraturan di Institut Teknologi 

Nasional maupun peraturan imigrasi sebelum keberangkatan ke luar negeri. 

6. Jumlah SKS yang diakui dari kegiatan pembelajaran di luar negeri maksimum 20 SKS.  

7. Pelaksanaan pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri tidak mempengaruhi batas studi 

mahasiswa di Institut Teknologi Nasional. 

 

Pasal 21 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa mengikuti seleksi baik seleksi di Institut Teknologi Nasional maupun seleksi yang 

diadakan lembaga lain. Supaya mahasiswa dapat mengikuti seleksi yang diadakan lembaga lain 

maka harus mendapatkan ijin dari Instiut Teknologi Nasional. 

2. Mahasiswa melengkapi segala persyaratan baik persyaratan imigrasi maupun persyaratan lain yang 

diminta perguruan tinggi luar negeri sebelum keberangkatan. 

3. Mahasiswa melakukan pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri sesuai arahan dosen 

pembimbing yang ada di luar negeri. 
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4. Lama waktu pelaksanaan pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri antara 3-6 bulan. 

5. Mahasiswa membuat laporan kegiatan atau laporan lain yang relevan diketahui oleh dosen 

pembimbing atau penanggung jawab di perguruan tinggi tempat dilaksanakan pembelajaran. 

6. Setelah selesai melakukan pembelajaran di perguruan timggi luar negeri, mahasiswa melapor kepada 

program studi. 

7. Program studi melalui dosen wali atau dosen lain yang dirunjuk melakukan evaluasi dan ekivalensi 

terhadap hasil pembelajaran di pergurian tinggi luar negeri ke dalam mata kuliah yang ada di program 

studi beserta besaran SKS nya. 

8. Program studi melaporkan hasil ekivalensi kepada Fakultas. 

9. Fakultas melaporkan hasil ekivalensi ke Biro Akademik untuk dimasukkan ke SIKAD. 

 

Pasal 22 

Biaya 

1. Selama mahasiswa melakukan pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri, kewajiban keuangan 

terhadap Institut Teknologi Nasional tetap berlaku. 

2. Biaya mahasiswa melakukan pembelajaran di luar negeri menjadi tanggung jawab mahasiswa 

tersebut kecuali mahasiswa mendapatkan pendanaan dari pihak luar Institut Teknologi Nasional baik 

dari lembaga pemerintah maupun lembaga non pemerintah di dalam dan luar negeri. 

 

Pasal 23 

Tugas Program Studi 

1. Membuat dokumen kerjasama (MOA) dengan program studi perguruan tinggi luar negeri; 

2. Melakukan ekivalensi atau pengakuan hail pembelajaran mahasiswa di perguruan tinggi luar negeri; 

3. Melaporkan hasil ekivalensi atau pengakuan kepada Fakultas. 

 

Pasal 24 

Tugas Fakultas 

1. Menyusun surat keterangan pendamping transkrip akademik bagi mahasiswa yang melakukan 

pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri;  

2. Melaporkan hasil ekivalensi mata kuliah dari pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri kepada Biro 

Akademik; 

3. Mengevaluasi pelaksanaan proses pembelajaran di perguruan tinggi luar negeri. 
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Pasal 25 

Tugas Biro Akademik 

1. Mencetak Kartu Hasil Studi Mahasiswa. 

 

BAB VII 
PELAKSANAAN MAGANG 

 

Pasal 26 

Persyaratan 

1. Yang termasuk kriteria magang adalah bekerja penuh waktu pada industry, Lembaga 

pemerintahan ataupun Lembaga non pemerintah lain sesuai peraturan pada industry atau 

instansi tersebut selama paling sedikit 3 bulan dan paling lama 6 bulan. 

2. Mahasiswa dapat melaksanakan pembelajaran dengan cara magang di industri, Lembaga 

pemerintahan ataupun Lembaga non pemerintah lain yang mempunyai kerja sama dengan 

Institut Teknologi Nasional baik dalam bentuk MoU maupun MoA. 

3. Mahasiswa dapat melaksnakan magang setelah melalui proses seleksi baik oleh Institut 

Teknologi Nasional atau seleksi yang dilakukan oleh industry, Lembaga pemerintahan atau 

Lembaga non pemerintah tempat magang tersebut. 

4. Jumlah SKS yang diakui dari kegiatan magang maksimum 20 SKS. 

5. Pelaksnaan magang tidak mempengaruhi batas studi mahasiswa di Institut Teknologi Nasional. 

6. Mahasiswa dapat melakukan magang setelah menempuh paling sedikit 100 SKS. 

 

Pasal 27 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa mengikuti seleksi magang baik seleksi yang dilakukan oleh Institut Teknologi 

Nasional maupun oleh instansi lain tempat magang. 

2. Mahasiswa melakukan pembelajaran dengan magang setelah mendapat persetujuan dan 

industri/instansi tempat magang dan Institut Teknologi Nasional. 

3.  Mahasiswa melakukan pembelajaran dengan magang sesuai arahan pembimbing atau pendamping 

yang ada di industri atau instansi tempat magang. 

4. Selama melaksanakan magang, mahasiswa tidak mempunyai kewajiban untuk melaksanakan 

pembelajaran di Institut Teknologi Nasional. 

5. Lama waktu pelaksanaan magang adalah antara 3-6 bulan. 

6. Mahasiswa membuat laporan kegiatan atau laporan lain yang relevan diketahui oleh pembimbing atau 

pendamping atau penanggung jawab di industri atau instansi tempat dilaksanakan magang. 
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7. Setelah selesai melakukan magang, mahasiswa melapor kepada program studi. 

8. Program studi melalui dosen wali atau dosen lain yang ditunjuk melakukan evaluasi dan ekivalensi 

terhadap hasil magang ke dalam mata kuliah yang ada di program studi beserta besaran SKS nya. 

9. Ketentuan mengenai ekivalensi hasil magang terhadap mata kuliah ditentukan sepenuhnya oleh 

program studi. 

10. Mahasiswa yang melakukan magang 3 bulan, hasil magang dapat diekivalensi dengan sebanyak-

banyaknya 10 SKS.  

11. Mahasiswa yang melakukan magang 6 bulan, hasil magang dapat diekivalensi dengan sebanyak-

banyaknya 20 SKS. 

12. Program studi melaporkan hasil ekivalensi kepada Fakultas. 

13. Fakultas melaporkan hasil ekivalensi ke Biro akademik untuk dimasukkan ke SIKAD. 

 

Pasal 28 

Biaya 

1. Selama mahasiswa melakukan magang, kewajiban keuangan terhadap Institut Teknologi Nasional 

tetap berlaku. 

2. Biaya mahasiswa melakukan magang menjadi tanggung jawab mahasiswa tersebut kecuali 

mahasiswa mendapatkan pendanaan dari pihak industri atau instansi tempat magang. 

3. Apabila magang dilaksanakan di tengah-tengah semester berjalan, dan mahasiswa telah melakukan 

pembayaran UKV terhadap mata kuliah yang diambil, maka pembayaran tersebut tidak bisa 

dibatalkan. 

 

Pasal 29 

Tugas Program Studi 

1. Membuat dokumen kerjasama (MoA) dengan industri, instansi pemerintah atau instansi non 

pemerintah lain;  

2. Melakukan ekivalensi atau pengakuan hail magang; 

3. Melaporkan hasil ekivalensi atau pengakuan kepada Fakultas. 

 

Pasal 30 

Tugas Fakultas 

1. Menyusun surat keterangan pendamping transkrip akademik bagi mahasiswa yang melakukan 

magang;  

2. Melaporkan hasil ekivalensi mata kuliah hasil magang kepada Biro Akademik; 

3. Mengevaluasi pelaksanaan proses pelaksanaan magang. 
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 Pasal 31 

Tugas Biro Akademik 

1. Mencetak Kartu Hasil Studi Mahasiswa. 

 

BAB VIII 
PELAKSANAAN PENELITIAN PADA LEMBAGA PENELITIAN 

 

Pasal 32 

Persyaratan 

1. Yang termasuk kriteria penelitian pada lembaga penelitian adalah bekerja paruh waktu atau 

penuh waktu sebagai peneliti atau pembantu peneliti di Lembaga penelitian pemerintahan seperti 

LIPI, LAPAN, BPPT, ataupun lembaga penelitian lain sesuai peraturan pada lembaga tersebut 

selama paling sedikit 3 bulan dan paling lama 6 bulan. 

2. Mahasiswa dapat melaksanakan penelitian pada Lembaga yang mempunyai kerja sama dengan 

Institut Teknologi Nasional baik dalam bentuk MoU maupun MoA. 

3. Mahasiswa dapat melaksnakan penelitian setelah melalui proses seleksi baik oleh Institut 

Teknologi Nasional atau seleksi yang dilakukan oleh lembaga penelitian tempat penelitian 

tersebut. 

4. Mahasiswa melakukan penelitian dalam rangka memenuhi persyaratan mata kuliah berpenelitian 

maupun mata kuliah lain yang relevan. 

5. Kegiatan penelitian yang dimaksud dalam kriteria ini adalah kegiatan penelitian lengkap, mulai 

dari penyusunan proposal sampai mendapatkan hasil atau kesimpulan. 

6. Kegiatan yang hanya pengambilan data baik primer maupun sekunder tidak termasuk dalam 

kriteria ini walaupun dilaksanakan pada Lembaga penelitian pemerintah.  

7. Jumlah SKS yang diakui dari kegiatan penelitian maksimum 10 SKS. 

8. Pelaksanaan penelitian di luar Institut Teknologi Nasional tidak mempengaruhi batas studi mahasiswa 

di Institut Teknologi Nasional. 

9. Mahasiswa dapat melakukan penelitian pada lembaga penelitian setelah menempuh paling sedikit 

110 SKS. 

 

Pasal 33 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa mengikuti seleksi baik seleksi yang dilakukan oleh Institut Teknologi Nasional 

maupun oleh instansi lain tempat penelitian. 
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2. Mahasiswa melakukan penelitian setelah mendapat persetujuan dan instansi tempat penelitian dan 

Institut Teknologi Nasional. 

3. Mahasiswa melakukan penelitian sesuai arahan pembimbing atau pendamping yang ada di lembaga 

tempat penelitian dan pembimbing yang ada di program studi masing-masing. 

4. Kegiatan penelitian ini dapat dilaksanakan sebagai bagian dari skripsi atau mata kuliah berpenelitian 

lain selain skripsi. 

5. Apabila kegiatan penelitian ini merupakan bagian dari skripsi atau mata kuliah berpenelitian lain maka 

pelaksanaan penelitian harus mengikuti standar penelitian di Institut Teknologi Nasional. 

6. Lama waktu pelaksanaan penelitian adalah antara 3-6 bulan. 

7. Mahasiswa membuat laporan kegiatan atau laporan lain yang relevan diketahui oleh pembimbing atau 

pendamping atau penanggung jawab di lembaga tempat dilaksanakan penelitian. 

8. Setelah selesai melakukan peneltitian, mahasiswa melapor kepada program studi. 

9. Program studi melalui dosen wali atau dosen lain yang ditunjuk melakukan evaluasi dan ekivalensi 

terhadap hasil penelitian ke dalam mata kuliah yang ada di program studi beserta besaran SKS nya 

apabila penelitian tersebut bukan bagian dari mata kuliah berpenelitian dan atau skripsi. 

10. Ketentuan mengenai ekivalensi hasil kegiatan penelitian terhadap mata kuliah ditentukan sepenuhnya 

oleh program studi. 

11. Program studi melaporkan hasil ekivalensi kepada Fakultas. 

12. Fakultas melaporkan hasil ekivalensi ke Biro akademik untuk dimasukkan ke SIKAD. 

 

Pasal 34 

Biaya 

1. Selama mahasiswa melakukan penelitian, kewajiban keuangan terhadap Institut Teknologi Nasional 

tetap berlaku. 

2. Biaya mahasiswa melakukan penelitian menjadi tanggung jawab mahasiswa tersebut kecuali 

mahasiswa mendapatkan pendanaan dari pihak lain. 

3. Apabila penelitian dilaksanakan di tengah-tengah semester berjalan sehingga tidak bisa melanjutkan 

pembelajaran selanjutnya pada semester tersebut, dan mahasiswa telah melakukan pembayaran UKV 

terhadap mata kuliah yang diambil, maka pembayaran tersebut tidak bisa dibatalkan. 

 

Pasal 35 

Tugas Program Studi 

1. Membuat dokumen kerjasama (MoA) dengan lembaga penelitian pemerintah;  

2. Menunjuk dosen pembimbing; 

3. Melakukan ekivalensi atau pengakuan hasil penelitian; 
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4. Melaporkan hasil ekivalensi atau pengakuan kepada Fakultas; 

5. Melaksanakan prosedur lain sesuai dengan ketentuan pada standar penelitian. 

 

Pasal 36 

Tugas Fakultas 

1. Menyusun surat keterangan pendamping transkrip akademik bagi mahasiswa yang melakukan 

penelitian; 

2. Melaporkan hasil ekivalensi mata kuliah hasil penelitian kepada Biro Akademik; 

3. Mengevaluasi pelaksanaan proses pelaksanaan penelitian; 

4. Melaksanakan prosedur lain sesuai dengan ketentuan pada standar penelitian di tingkat Fakultas. 

 

Pasal 37 

Tugas Biro Akademik 

1. Mencetak Kartu Hasil Studi Mahasiswa. 

 

BAB IX 
PELAKSANAAN PROYEK KEMANUSIAAN 

 

Pasal 38 

Persyaratan 

1. Mahasiswa dapat membatu kegiatan proyek-proyek kemanusiaan yang dilakukan oleh Lembaga 

dalam negeri seperti Pemda, PMI, BPBD, BNPB, dll maupun dari lembaga luar negeri UNESCO, 

UNICEF, WHO, UNOCHA, UNHCR, dll yang sudah melakukan Kerjasama dengan Institut Teknologi 

Nasional dalam bentuk MoU maupun MoA. 

2. Mahasiswa dapat melaksnakan proyek kemanusiaan setelah melalui proses seleksi baik oleh 

Institut Teknologi Nasional atau seleksi yang dilakukan olehlLembaga penyelenggara. 

3. Jumlah SKS yang diakui dari kegiatan proyek kemanusiaan maksimum 5 SKS. 

4. Pelaksnaan proyek kemanusiaan tidak mempengaruhi batas studi mahasiswa di Institut Teknologi 

Nasional. 

5. Mahasiswa dapat melakukan proyek kemanusiaan setelah menempuh paling sedikit 80 SKS. 

 

Pasal 39 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa mengikuti seleksi proyek kemanusiaan baik seleksi yang dilakukan oleh Institut 

Teknologi Nasional maupun oleh instansi lain tempat pelaksanaan proyek. 
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2. Mahasiswa melakukan kegiatan proyek kemanusiaan setelah mendapat persetujuan dan instansi 

tempat kegiatan dan Institut Teknologi Nasional. 

3.  Mahasiswa melakukan proyek kemanusiaan sesuai arahan pembimbing atau pendamping yang ada 

di instansi. 

4. Lama waktu pelaksanaan proyek kemanusiaan penuh waktu minimum 14 hari. 

5. Mahasiswa membuat laporan kegiatan atau laporan lain yang relevan diketahui oleh pembimbing atau 

pendamping atau penanggung jawab di instansi tempat dilaksanakan proyek kemanusiaan. 

6. Setelah selesai melakukan proyek, mahasiswa melapor kepada program studi. 

7. Program studi melalui dosen wali atau dosen lain yang ditunjuk melakukan evaluasi dan ekivalensi 

terhadap hasil kegiatan proyek ke dalam mata kuliah yang ada di program studi beserta besaran SKS 

nya. 

8. Ketentuan mengenai ekivalensi hasil kegiatan kemanusiaan terhadap mata kuliah ditentukan 

sepenuhnya oleh program studi, diutamakan di ekivalensikan dengan matakuliah berpengabdian 

masyarakat. 

9. Program studi melaporkan hasil ekivalensi kepada Fakultas. 

10. Fakultas melaporkan hasil ekivalensi ke Biro akademik untuk dimasukkan ke SIKAD. 

 

Pasal 40 

Biaya 

1. Selama mahasiswa melakukan proyek kemanusiaan, kewajiban keuangan terhadap Institut Teknologi 

Nasional tetap berlaku. 

2. Biaya mahasiswa melakukan proyek kemanusiaan menjadi tanggung jawab mahasiswa tersebut 

kecuali mahasiswa mendapatkan pendanaan dari pihak lain. 

3. Apabila pelaksanaan proyek dilaksanakan di tengah-tengah semester berjalan sehingga tidak bisa 

melanjutkan pembelajaran selanjutnya pada semester tersebut, dan mahasiswa telah melakukan 

pembayaran UKV terhadap mata kuliah yang diambil, maka pembayaran tersebut tidak bisa 

dibatalkan. 

 

Pasal 41 

Tugas Program Studi 

1. Membuat dokumen kerjasama (MoA) dengan lembaga;   

2. Melakukan ekivalensi atau pengakuan hasil kegiatan;  

3. Melaporkan hasil ekivalensi atau pengakuan kepada Fakultas; 

4. Melaksanakan prosedur lain sesuai dengan ketentuan pada standar pendidikan dan standar 

pengabdian masyarakat. 
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Pasal 42 

Tugas Fakultas 

1. Menyusun surat keterangan pendamping transkrip akademik bagi mahasiswa yang melakukan 

kegiatan; 

2. Melaporkan hasil ekivalensi mata kuliah hasil kegiatan kepada Biro Akademik; 

3. Mengevaluasi pelaksanaan proses pelaksanaan kegiatan;  

4. Melaksanakan prosedur lain sesuai dengan ketentuan pada standar pendidikan dan stnadar 

pengabdian masyarakat di tingkat Fakultas. 

 

Pasal 43 

Tugas Biro Akademik 

1. Mencetak Kartu Hasil Studi Mahasiswa. 

 

BAB X 
PELAKSANAAN PROYEK KEMANUSIAAN 

 

Pasal 44 

Persyaratan 

1. Kegiatan yang diakui dalam kegiatan ini adalah membangun startup bisnis yang ditunjukkan 

dengan adanya hak cipta bagi produk yang dihasilkan atau merek yang terdaftar dan badan 

hukum perusahaan yang sudah dibentuk disertai adanya laporan pajak atau laporan keuangan. 

2. Jumlah SKS yang diakui dari kegiatan kewirausahaan maksimum 20 SKS. 

 

Pasal 45 

Pelaksanaan 

1. Mahasiswa melaksanakan proyek kewirausahaan secara mandiri atau atas bimbingan dosen. 

2. Program studi bisa menunjuk dosen pembimbing kegiatan kewirausahaan mahasiswa bila 

diperlukan. 

3. Setelah mahasiswa melakukan proyek kewirausahaan dapat dilaporkan ke program studi untuk di 

ekivalensi ke mata kuliah. 

4. Capaian atau hasil kegiatan kewiraushaan yang dapat diekivalensi ke mata kuliah adalah sebagai 

berikut: 

a. Apabila mahasiswa mampu menghasilkan ide pembuatan produk barang atau jasa, ide 

tersebut diwujudkan berupa produk barang atau jasa dan mendapatkan sertifikat kekayaan 

intelektual seperti hak cipta, hak desain industry atau hak paten, untuk pembuatan dan 
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pemasaran tersebut dibentuklah badan usaha disertai laporan keuangan dan pajak semua 

atas nama mahasiswa tersebut maka satu kesatuan kegiatan ini dapat diekivalensikan dengan 

paling banyak 20 SKS. 

b. Apabila mahasiswa mampu menghasilkan produk barang atau jasa yang mendapatkan hak 

kekayaan intelektual seperti hak patent atau hak desain industri dimana hak kekayaan 

intelektual tersebut dialihkan ke perorangan atau industri ditandai dengan surat pengalihan di 

atas meterai yang berisi besarnya nilai royalti maka satu kesatuan kegiatan ini dapat 

diekivalensikan dengan paling banyak 10 SKS. 

c. Kegiatan kewirausahaan tidak dibatasi oleh waktu, selama mahasiswa terdaftar di Institut 

Teknologi Nasional dapat melakukan kegiatan kewirausaan dan diakui. 

d. Jenis mata kuliah yang dapat diekivalensi dari kegiatan kewirausahaan ditentukan oleh 

program studi.  

e. Program studi melaporkan hasil ekivalensi kepada Fakultas. 

f. Fakultas melaporkan hasil ekivalensi ke Biro akademik untuk dimasukkan ke SIKAD. 

 

Pasal 45 

Biaya 

1. Selama mahasiswa melakukan kegiatan kewirausahaan, kewajiban keuangan terhadap Institut 

Teknologi Nasional tetap berlaku. 

2. Biaya mahasiswa melakukan kegiatan kewirausahaan menjadi tanggung jawab mahasiswa tersebut 

kecuali mahasiswa mendapatkan pendanaan dari pihak lain. 

 

Pasal 46 

Tugas Program Studi 

1. Menunjuk dosen pembimbing; 

2. Melakukan ekivalensi atau pengakuan hasil kegiatan;  

3. Melaporkan hasil ekivalensi atau pengakuan kepada Fakultas; 

4. Melaksanakan prosedur lain sesuai dengan ketentuan pada standar pendidikan. 

 

Pasal 47 

Tugas Fakultas 

1. Menyusun surat keterangan pendamping transkrip akademik bagi mahasiswa yang melakukan 

kegiatan kewirausahaan. 

2. Melaporkan hasil ekivalensi mata kuliah hasil kegiatan kepada Biro Akademik. 

3. Mengevaluasi pelaksanaan proses pelaksanaan kegiatan. 





IDENTITAS PROGRAM STUDI 

 

Nama Perguruan Tinggi  : Institut Teknologi Nasional Bandung 

Fakultas   : Fakultas Teknologi Industri 

Program Studi    : Informatika 

Akreditasi    : A 

Jenjang Pendidikan  : Strata 1 ( S1) 

Gelar Lulusan    : Sarjana Komputer ( S.Kom) 

Visi     : Program Studi Informatika Itenas menjadi penyelenggara pendidikan 

perguruan tinggi yang unggul dalam perekayasaan perangkat lunak pada keahlian utama yaitu jaringan 

komputer (computer network), kecerdasan buatan (artificial intelegence), dan multimedia, dengan 

mengedepankan pembangunan karakter, berpikir adaptif, kreatif dan inovatif, serta berperan aktif 

dalam pembangunan pada lingkup nasional dan global 

Misi    :  

1. Menyelenggarakan pendidikan yang mencakup ilmu informatika, pengembangan karakter serta 

kemampuan teknis dan manajerial sesuai dengan standar internasional dengan menekankan 

pada penalaran konseptual, keterampilan menyelesaikan masalah, semangat belajar 

berkelanjutan, kemampuan beradaptasi serta sikap profesional, sehingga mahasiswa mampu 

mengembangkan perangkat lunak berkualitas dengan mengikuti perkembangan teknologi 

terkini; 

2. Mengembangkan berbagai kegiatan penelitian untuk meningkatkan kemampuan mahasiswa 

dalam perekayasaan perangkat lunak pada berbagai platform. 

3. Menerapkan hasil pendidikan dan penelitian dalam bentuk kegiatan pengabdian kepada 

masyarakat. 
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1
Bertakwa kepada Tuhan Yang Maha Esa dan mampu menunjukkan 

sikap religius;

2
Menjunjung tinggi nilai kemanusiaan dalam menjalankan tugas 

berdasarkan agama, moral, dan etika;

3

Berkontribusi dalam peningkatan

mutu kehidupan bermasyarakat,

berbangsa, bernegara, dan kemajuan

peradaban berdasarkan Pancasila.

4

Berperan sebagai warga negara yang bangga dan cinta tanah air, 

memiliki nasionalisme serta rasa tanggungjawab pada negara dan 

bangsa;

5
Menghargai keanekaragaman budaya, pandangan, agama, dan 

kepercayaan, serta pendapat atau temuan orisinal orang lain;

6
bekerjasama dan memiliki kepekaan sosial serta kepedulian terhadap 

masyarakat dan lingkungan;

7
taat hukum dan disiplin dalam kehidupan bermasyarakat dan 

bernegara;

8 menginternalisasi nilai, norma dan etika akademik;

9
menunjukkan sikap bertanggungjawab atas pekerjaan dibidang 

keahliannya secara mandiri; dan

10
menginternalisasi semangat kemandirian, kejuangan dan 

kewirausahaan.

11
 memiliki integritas yang menunjukkan kejujuran, loyalitas, 

memenuhi komitmen, dan mengerjakan sesuatu dengan konsisten.

SIKAP

TABEL 9 KETERKAITAN CPL DAN MATA KULIAH

NO. CAPAIAN PEMBELAJARAN LULUSAN
MATA KULIAH WAJIB

Semester 1



Keterampilan Umum

1

Mampu menerapkan pemikiran logis, kritis, sistematis, dan inovatif 

dalam konteks pengembangan atau implementasi ilmu pengetahuan 

dan teknologi yang memperhatikan dan menerapkan nilai humaniora 

yang sesuai dengan bidang keahliannya; 

5

Mampu mengambil keputusan secara tepat dalam konteks 

penyelesaian masalah di bidang keahliannya, berdasarkan hasil 

analisis informasi dan data; 

6

Mampu memelihara dan mengembangkan jaringan kerja dengan 

pembimbing, kolega, sejawat baik di dalam maupun di luar 

lembaganya;

7

Mampu bertanggung jawab atas pencapaian hasil kerja kelompok 

dan melakukan supervisi dan evaluasi terhadap penyelesaian 

pekerjaan yang ditugaskan kepada pekerja yang berada di bawah 

tanggung jawabnya; 

9

Mampu mendokumentasikan, menyimpan, mengamankan, dan 

menemukan kembali data untuk menjamin kesahihan dan mencegah 

plagiasi; 
10 mampu berkomunikasi dalam bahasa Inggris.

11
mampu mengaplikasikan, mengkaji, membuat desain, 

memanfaatkan ilmu pengetahuan, teknologi dan seni. 

12
Mampu menerapkan kaidah bahasa dalam menulis/menyusun 

penelitian

8

Mampu melakukan proses evaluasi diri terhadap kelompok kerja 

yang berada dibawah tanggung jawabnya dan mampu mengelola 

pembelajaran secara mandiri;

Keterampilan Khusus

2 Mampu menunjukkan kinerja mandiri, bermutu dan terukur; 

3

Mampu mengkaji implikasi pengembangan atau implementasi ilmu 

pengetahuan, teknologi yang memperhatikan dan menerapkan nilai 

humaniora sesuai dengan keahliannya berdasarkan kaidah, tata cara 

dan etika ilmiah dalam rangka menghasilkan solusi, gagasan dan 

desain 

4

Mampu menyusun deskripsi saintifik hasil kajiannya dalam bentuk 

skripsi atau laporan tugas akhir dan mengunggahnya dalam laman 

perguruan tinggi; 



1

Mampu membangun sistem dengan memanfaatkan teknologi 

mikrokontroler, mikrokomputer  yang melibatkan software dan 

hardware

2 Mampu melakukan proses perancangan sistem dan menerapkannya 

dalam sistem digital berbasis web, desktop, dan mobile

3
Mampu menemukan sumber masalah dibidang teknologi informasi

4
Mampu melakukan riset yang mencakup identifikasi, formulasi dan

analisis masalah dibidang teknologi informasi

5

Mampu merancang sistem perangkat lunak yang melibatkan jaringan

komputer, kecerdasan buatan, multimedia dan computer vision

6

Mampu memilih sumber daya dan memanfaatkan tools perancangan

dan analisis rekayasa berbasis teknologi informasi dan komputasi

yang sesuai untuk melakukan aktivitas rekayasa pada sistem

perangkat lunak

7
Mampu menerapkan bahasa pemrograman untuk mengembangkan 

sistem

1
Memahami matematika Komputer dan fisika instrumentasi sebagai 

dasar merancang sistem

2

Memahami konsep pemrograman , untuk mengembangkan aplikasi 

basis data, jaringan, kecerdasan buatan, multimedia dan computer 

vision maupun kombinasinya

3 Menguasai prinsip dan issue terkini dalam berbagai bidang yang 

berkaitan dengan teknologi informasi dan komunikasi

4
Menguasai tahap-tahap perancangan sistem sesuai kaidah metode 

penelitian

5 Memahami pembangunan sistem terintegrasi

Pengetahuan
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TABEL 9 KETERKAITAN CPL DAN MATA KULIAH

MATA KULIAH WAJIB

Semester 1 Semester 2 Semester 3 Semester 4 Semester 5







Ja
ri

n
ga

n
 K

o
m

p
u

te
r 

+
 P

ra
k

t

In
te

ro
p

er
ab

il
it

as

In
fo

rm
at

ik
a 

L
in

gk
u

n
ga

n

R
ek

ay
as

a 
W

eb

Si
st

em
 P

ak
ar

 &
 B

ah
as

a 
A

la
m

ia
h

P
en

ge
n

al
an

 U
ca

p
an

 &
 T

ek
s 

k
e 

U
ca

p
an

P
em

ro
gr

am
an

 M
ek

at
ro

n
ik

a 
+

 

P
ra

k
t

C
o

m
p

u
te

r 
V

is
io

n
 

Ja
ri

n
ga

n
 K

o
m

p
u

te
r 

L
an

ju
t 

+
 

P
ra

k
t

P
em

ro
gr

am
an

 G
am

e

M
et

o
d

o
lo

gi
 P

en
el

it
ia

n

K
ew

ir
au

sa
h

aa
n

 d
an

 E
ti

k
a 

P
ro

fe
si

 

+
 p

ra
k

t

In
fo

rm
at

ik
a 

T
er

ap
an

P
ra

 T
A

K
er

ja
 P

ra
k

te
k

 

P
en

d
id

ik
an

 A
ga

m
a

M
an

aj
em

en
 P

ro
y

ek

P
em

ro
gr

am
an

 S
im

u
la

si

T
u

ga
s 

A
k

h
ir

Semester 7 Semester 8

TABEL 9 KETERKAITAN CPL DAN MATA KULIAH

MATA KULIAH WAJIB

Semester 5 Semester 6









Artificial Intelligence

Multimedia

Jaringan Komputer

Rekayasa Perangkat Lunak

Matematika 
Komputer

Algoritma Dasar

Basis Data

Pemrograman 
Dasar

Sistem Operasi

Kriptografi

Pemrograman 
Berorientasi Objek Pemr. Basis Data

Rekayasa 
Perangkat Lunak

Pengolahan Citra 
Digital

Teknik Multimedia

Kecerdasan Buatan

Jaringan Komputer

Rekayasa Web

Pengenalan 
Ucapan & Teks ke 

Ucapan

Pemrograman 
Mekatronika

Computer Vision

Pemrograman 
Game

Informatika 
Terapan

Pra TA

Tugas Akhir

Komputer Mini

Machine Learning

Program Magang

Program Pertukaran Pelajar

Program Penelitian

Metode penelitian

Information 
Retrieval

Automata

Algoritma Lanjut

Bahasa Inggris 3

Sistem Pakar dan 
Bahasa Alamiah

Jaringan Komputer 
Lanjut

Informatika 
Lingkungan

Informatika 
Kesehatan

Bisnis Intelligent

Komputasi Awan

Basis data Lanjut Robotika

Pengantar Teknik Informatika

Interoperabilitas

Praktik Kerja

Algoritma Lanjut

Bahasa Inggris 3

Sistem Pakar dan Bahasa 
Alamiah

Jaringan Komputer Lanjut

Informatika Lingkungan

Transaksi Elektronik

Sistem Operasi Lanjut

Informatika Kesehatan

Bisnis Intelligent

Komputasi Awan
Basis Data Lanjut Robotika

Matematika

Fisika Instrumentasi

Rangkaian Logika

Teknologi Informasi

Matematika Teknik

Probabilitas dan Statistika

Grafika Komputer 
Terapan Organisasi dan Arsitektur Komputer

Interaksi manusia dan Komputer

Story Board

Berpikir Kreatif

Sistem Nirkabel

Pemrosesan Sinyal Digital

Sistem Kendali

Sistem Informasi Geografis Sistem Navigasi

EAD

Sistem Pengambilan Keputusan



Nama Mitra :  

1. Forum Human Capital Indonesia (FHCI) 

2. Huawei 

3. Szent Istvan University, Hungary 



0 NOTA KESEPAHAMAN 2 















































MEMORANDUM OF UNDERSTANDING ON ACADEMIC COOPERATION 

SENT ISTVAN UNIVERSITY, HUNGARY 

With its head office located, H-2100 Gddotld, P4ter Khroly utca 1 ,, Hungary, represented herein by the Rector and 
Chancellor, Prof. Dr. Lgsrlb Palkovics and Mr. Ferenc Magyar 

' . I  

AND 

IMSTITUT TEKMOLOGI NASIOMAL, fNDOMESfA 

With its head office located, JI. PKH. Mustopha No,23, Bandung 40124, Indonesia, represented herein by the 
Rector Dr. Imam Aschuri 

PREAMBLE 
The Parties will cooperate and work together for the purpose of promoting mutual understanding, leading to the 
strengthening of both instkitions through identii~d development activities. The Parties agree to promote, 
strengthen and enhance cooperation in the area of research, education and faculty development: 
IT IS HEREBY AGREED AS FOLLOWS: 

ARTICLE 1 - OBJECTIVE 

The objective of this MOU is to commit both signatories to a partnership by working together on matters of 
common concern, thus furthering their joint interest through international academic collaboration in the areas of 
research, education and faculty development. 

ARTICLE 2 - SCOPE OF CO-OPERATION 

It is hereby agreed that the two institutions shall cooperak on the following. 

a) Exchange of students for study and research at both universities 

b) Exchange of professors, scholars, and adrninmators through mutual visits 

c) Exchange of information and publicatin on education and research 

d) Implementatim of cooperative education and research 

ARTICLE 3 - IMPLEMENTATION 

In order to carry out the above-mentioned activities, detailed plans OT me acaaernic cooperation, strategies for the 
interactions, and mechanisms leading to the exchange of students and personnel shall be formed through 
consultation between the h o  institutions and expressed in academlc agreements. 



. , , -*-: -MTICLE 4 - DU RATlON 

This M O ~  is valid for a period of 5 (five) years and will enter into effect on the date of signing by the Parties. The 
operation of this MOU may be extended by mutual consent for such period(s) that may be considered desirable by 
the parties, which period shall be set out in writing in letters of exchange signed by both Parties. 

ARTICLE 5 - FINANCIAL ARRANGEMENTS 

The Parties agree that any specific project that arises f m  this MOU will need to IE incorporated into a specific 
Agreement and financial arrangements as well as other obligations of the Parties will have to be negotiated and 
agreed upon. Specific details for the implementation of activities will be developed mutually for each activity or 
pwject 
Both institutions shall agree to seek financial support for the mutually agreed wopgrative activities defined in the 
above from appropriate agencies of their respective government and other agencies. 

ARTICLE 6 - COSTS 

Each Party shall bear every kind of own expenses from the MOU thus no finance claim shall be enforced by any of 
the Parties against each other. 

ARTICLE 7 - TERMINATION 

Either Party may terminate this MOU upon giving to the other Party 6 (six) months' notice in writing of its intention 
to do so. In the event of termination, both Parties agree to protect the interests of staff and students currentsy 
participating in collaborative programmes or initiatives and to provide all the support necessary to enable them to 
conclude those initiatives successfully. 

ARTICLE 8 - SElTLEMENT OF DISPUTES 

Any dispute arising out of the interpretation andlor implementation of this MOU shall be settled amicably in good 
faith through consultation or negotiation k k e n  the Patties without referencg to any third party or any 
international tribunal. 

ARTICLE 9 - CONFIDENTIALIW 
Each party shall, at all times during the term of this Agreement and for a period of five (5) years after, keep 
confidential any confidential information received from the other party, Such confidential information will not be 
disclosed to any person, other than employees who need to know for bhe purpose of pertorming their functions, 
without the consent of the owner of ihe confidential Information. 

ARTICLE 10 - RETURN OF CONFIDENTIAL INFORMATION 

Upon termination of this Agreement for any reason, the parties shall return all confidential information to the owner. 

ARTICLE 11 - COOPERATIVE RESEARCH AND INTELLECTUAL PROPERfY 

Either party to this Agreement may propose to the other specific individual research projects for collaboration. 
Such proposals may be made at any time and an individual project agreement will be drafted for each research 
project. The protection and exploitation of any valuable intellectual properly arising out of a research project will be 
addressed in each individual project agreement. 



This MOU may be varied andlor amended by the mutual agreement of the Parties and any such variation shall be 
set out in writing and signed by the Parties. 

ARTICLE 13 - DESIGNATION OF OFFICE 

Each Party shall designate an office andlor an officer whichhho shall serve as liaison for implementing this MOU, 
Unless the other party is advised in writing, for lnstitut Teknologi Nasionat, this person is the Rector. For Sment 
Istvhn University, this person is the Vice-rector International Relations at Internationat Relations Center. 
IN WITNESS WHEREOF, the parties hereto have affixed their signatures: 

SIGNED on tehalf of 
Szent lsMn Univeni 

Prd. Dr. UIZ~~~#&~/MI. F e r n  Magyar 
Rector '" Chancellor 

Szent Ish6n University 

Date and place: 0511112018, GWolld 

lnstitut Teknologi Nasional , - 

Dr. Imam Aschuri 
Rector 

lnstitut Teknologi Nasional 

Date and place: I 7 1 12 /mi 8 M N Q U N  

Szent IstvAn University 

Financial Countersigner 
Szent I sMn University , . 



Bukti – Bukti Photo Photo Kegiatan workshop yang dilakukan oleh Prodi Informatika 

• Workshop dengan program Pertukaran Pelajar dengan Szent Istvan University 

 

 

 

 

 

 

 



• Workshop dengan program MBKM secara online dengan APTIKOM 

 

 

 

 

 

 

 



Workshop dengan Ibu Silvia selaku Pakar kurikulum Itenas 

 

 

 



Workshop dengan APTIKOM 

 

 

 

 



DAFTAR HADIR WORKSHOP KURIKUtUM KAMPUS i,IERDEKA

PROGRAi,I STUDI lNFORMATIKA ITENAS BANDUNG

Tonggol : 5 November2020
Pukul :09.00 sd I1.00 WIB
Tempot : Pork Holel
Sesi : Progrom Kegioton pengembongon moto kulioh ontor perguruon tinggi (Szent

lslvon University, Hungory)
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DAFTAR HADIR NARASUMBER WORKSHOP

KUR!KULUM KAMPUS MERDEKA

PROGRAAA STUDI INFORMATIKA ITENAS BANDUNG

Tonggol :5 November 2020
Pukul : 09.00 sd I I .00 WIB
Tempot : Pork Hotel
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Rayi Pradono Iswara Born in Bandung, 26 August 1965Live in Bukit Rivaria Blok D4 no 10, Sawangan, Depok 16519
Married and have 3 children
CurrentICT Talent Ecosystem Development Manager
PT. Huawei Tech Investment

Previous:
VP Commercial and Partnership, PT Cybertrend Intra Buana (Cybertrend Data Academy)
Lecturer (UIN Syarif Hidayatullah)



Bachelor in Architecture, Institut Teknologi Bandung, Indonesia. Graduated 1989
Master of Science in Telematics Application in Education and Training, Twente University, The Netherlands. Graduated 2003
PhD Candidate in IT Risk Management, Asia e University (AeU), Malaysia. Studying from 2017

Education



30 years experience in IT related work, as IT 
Consultant, CIO/Director, Project 
Management Office, and working as Lecturer. 
Holding National and International 
Certification: COBIT 5, ITIL, ISO 27001, CompTIA Security+, CompTIA Project+, Certified International PMP, Certified Risk Management, Certified International Business Intelligence Associate, Certified Financial Planning, National Certification as Assessor of Competency and Project Management from BNSP Indonesia. 
Major Skill: IT Governance, IT Planning, IT Audit, IT Risk Management, IT Security, IT Project Management.

Experience: 
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Bring digital to every person, home and organization for a fully 
connected, intelligent world

Huawei's end-to-end portfolio of products, solutions and services are both competitive and secure. Through open 
collaboration with ecosystem partners, we create lasting value for our customers, working to empower people, enrich home 
life, and inspire innovation in organizations of all shapes and sizes.

At Huawei, innovation focuses on customer needs. We invest heavily in basic research, concentrating on technological 
breakthroughs that drive the world forward. 

R&D employees In Fortune 
Global 500

Countries and 
regions

In Interbrand's
Top 100 Best Global 

Brands

Employees

194,000 88,000 170+ 68 61

Huawei: Leading Global Provider of ICT Infrastructure and Smart 
Devices

* Data as of  December, 2019



Long-term Commitment & Continuous Investment in Indonesia 

Based in Jakarta 
14 Region Offices
3 Logistics Centers 
100 Service Centers

64 Spare Part Centers

Local Hires
Account For

86 %
From Year 2000 
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ARE YOU READY?



52.6 MILLION JOB OPPORTUNITIES IN INDONESIA 
ARE THREATENED BY AUTOMATION SYSTEMS

WHILE THE NEW JOBS NEEDED ONLY 3.7 MILLION
McKinsey Global Institute

Hal - 12



PROJECTED JOBS IN 2022



PROJECTED JOBS IN 2022



ARE YOU READY?



Industry

Rapidly developing technologies
Shortage of qualified ICT 
professionals
Heavy invest on new employee 
training

Academy

Lack of hands on experience
Lack of latest industry application  
knowledge
Lack of employable skills

TALENTS GAP
DEMAND FOR INDUSTRY CERTIFIED PROFESSIONALS



COMPETENCY DEVELOPMENT

Competency 
StandardizationThe establishment of competency standards to match the needs of the industry and be able to compete internationally.
.

Implementation in 
Educational InstitutionEducation must prepare resources with sufficient competency needed by industry and the market.

Implementation in IndustryThe implementation of the Industry 4.0 pushes specific opportunity that require high skill and competence. Industry will determine the direction of what education should be designed.
.

CertificationCompetency certification is one of the supporting tools to declare someone competent and professional in their field.

17



HUAWEI CERTIFICATION: LEADING NEW CERTIFICATION IN 
ALIGNMENT WITH INDUSTRIES

Leading

Leading technology development trends 

Leading

Higher education institutions, HALPs, 
partners, and industry customers

Ecosystem

Insight into the ICT industry

Deep insight

Technical certification system 
covering all ICT technical fields

All-fields



HUAWEI ICT TALENT ECO-SYSTEM – A VISION TO DEVELOP TALENTS TOGETHER 

Operation Platform

Huawei trainingHALP 100+

Mobile Learning Technical Resources

ICT Infrastructure Certification           ICT Platform and Service Certification              ICT Vertical Certification

Students Partners and Public Customers

Supporting 
Activities

ICT 
Competition

Job Fair
HCIE Salon

Talent 
Policies

Authorization
Partner Benefits

Incentive

Huawei ICT Talent Eco-system

Supporting IT Infrastructure

Huawei ICT Academy 
900+

Huawei Certification Portfolio



HUAWEI ICT ACADEMY, BRIDGE THE GAP FOR TALENT DEVELOPMENT

Course syllabi   
Lab environments  

Certified instructors

ICT competency   
Practical experience  
Career certification   
Job opportunities

Course authorization  
Instructor enablement  
Learning resources

Huawei Universities Students

900+ Academies 1200+ Certified Instructors 45,000+ Students/Year

Globally established not for profit 
educational program

Providing training and learning 
solutions to meet ICT industry 

requirements

Building an ICT industry talent 
ecosystem 

Key Objectives



More than 900 Huawei ICT Academies Around the World and 40 Huawei ICT 
Academies in Indonesia



Artificial 
intelligenceBroadband Cloud computingData center IoTBig data

Digital twins
Digital survival

Temperature, space, and touch
Sense of smell, hearing, and vision

Ubiquitous connections, wide connections, 
multiple connections, and deep connections

All Things Sensing All Things Connected All Things Intelligent
Sensing the physical world, 
mapping it to digital signals

Data goes online to power 
machine intelligence

Big data and AI power new 
applications

ICT infrastructure will be the foundation of the intelligent world 

WE ARE ENTERING AN INTELLIGENT WORLD



100 certification exams and 22 technical fields, providing clear career development paths for ICT practitioners

HUAWEI CERTIFICATION: TALENT STANDARDS FOR ALL ICT FIELDS

Public Safety

Huawei Certification

Platform and Service 

Certification

ICT Infrastructure 

Certification

ICT Vertical Certification

GaussDB

WLAN SDN

LTE 5G

Data Center

Storage Intelligent Computing

Routing & Switching

Transmission Access

Security

Finance

Cloud ServiceCloud Computing

Enterprise Communication

Kunpeng

Big Data AI IoT IVS

Huawei Certified 
ICT Associate       

Huawei Certified 
ICT Professional   

Huawei Certified 
ICT Expert      



HUAWEI ICT COMPETITION FOR WORLDWIDE STUDENTS

2015-
2016

1st Huawei ICT 
Competition

2nd Huawei ICT 
Competition

3rd Huawei ICT 
Competition

4th Huawei ICT 
Competition

5th Huawei ICT 
Competition

7550 student participants
499 higher education institutions
1 country: China
30 teams in the final

15,000+ student participants
658 higher education institutions
7 countries: China, UK, Spain, 
Australia, Russia, Pakistan, and South 
Africa
33 teams in the World Final

40,000+ student participants    
800+ higher education institutions
32 countries: Italy, Egypt, Mexico, India, 
Thailand, Ethiopia, Bahrain, and more
23 teams in the World Final

Estimated
120,000+ student participants    
2000+ higher education 
institutions
70+ countries

2016-
2017

2017-
2018

2018-
2019

2019-
2020

100,000+ student participants    
1600+ higher education institutions
61 countries: Italy, Egypt, Mexico, India, 
Thailand, Ethiopia, Bahrain, and more
49 teams in the World Final



HUAWEI ICT COMPETITION SOUTHERN PACIFIC 2018-2019

Telkom University 
win 1st Prize 

ITB win 3rd Prize

Huawei ICT 
Competition 

Regional Final 
2018-2019

1st Prize 3rd Prize



JOB FAIR TO ACHIEVE THE TALENT CONNECTION

Huawei 
Partners

Huawei 
Customers

ICT
industry Huawei

Certified Students
from Huawei ICT Academy 

Job Vacancies
from Huawei Eco-system

Job 
Fair

Connect the employment opportunity 
to students

(Job Vacancies / Recruitment)



SEEDS FOR THE FUTURE

The selected students will have opportunity trip to China to learn ICT 
Technology and China culture around 2 weeks

To cultivate innovative capabilities of Indonesia young generation

Step 1

ICT Competition Kick-Off in 
Huawei University Partner

Step 2

Winner of University Level of 
ICT Competition Announced

Step 3

Selection of 10 final 
participants of Seeds for The 
Future

Step 6

Huawei Seeds for The Future 
Program in Beijing & 
Shenzhen

Step 4

Administration process 
began. Passport & Logistics

Step 5

Pre Departure Event in 
Jakarta
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HUAWEI ICT TALENT ECO-SYSTEM – A VISION TO DEVELOP TALENTS TOGETHER 

Operation Platform

Huawei trainingHALP 100+

Mobile Learning Technical Resources

ICT Infrastructure Certification           ICT Platform and Service Certification              ICT Vertical Certification

Students Partners and Public Customers

Supporting 
Activities

ICT 
Competition

Job Fair
HCIE Salon

Talent 
Policies

Authorization
Partner Benefits

Incentive

Huawei ICT Talent Eco-system

Supporting IT Infrastructure

Huawei ICT Academy 
900+

Huawei Certification Portfolio



TALENT PLATFORM



LearnOn PLATFORM: LEARNING IS NEVER STOP

Pandemic is not a reason to 
stop Learning.

LearnOn Platform allows 
students to self study online  
and take certification



LearnOn PLATFORM: TEACHING AND LEARNING INCENTIVE

Objective:
To motivate trainers and 
students, improve their 
enthusiasm in class opening 
and student certification
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Hilman F. Pardede, D.Eng
Senior Researcher
Research Center for Informatics
Indonesian Institute of Sciences
hilm001@lipi.go.id

Contact Research Center for Informatics Email: hilman.fp@gmail.com
Indonesian Institute of Sciences Office: hilm001@lipi.go.id
Jl. Cisitu No. 21/154D Ph/fax: +62-22-2504711/12
Bandung, INDONESIA Mobile: +62-812-8519-3987

Research
Interests

Machine Learning, Speech Processing and Recognition, Noise Robustness, Pattern Recognition,
Image Processing, Artificial Intelligence

Education D. Eng. from Tokyo Institute of Technology (Tokyo, Japan) 2009 – 2013
• Thesis: Robust Speech Recognition Based on Non-extensive Statistics

The studies investigate the use of Tsallis statistics framework to develop feature extraction
and noise removal methods for improving robustness of speech recognition.

• Supervisor: Prof. Koichi Shinoda
M.Eng from The University of Western Australia (Perth, Australia) 2007 – 2009
• Thesis: Multiband spectral subtraction using Wiener Filter as Noise Estimation

The project develops a new noise removal technique to improve the quality of noisy speech.
• Supervisor: Prof. Roberto Togneri

B.E from University of Indonesia (Jakarta, Indonesia) 2000 – 2004

Research
Experience

Senior Researcher Feb. 2005 – present
Research Center for Informatics, Indonesian Institute of Sciences, Indonesia
Research interests: Speech processing and recognition, machine learning and pattern recognition,
data mining, and artificial intelligence.

Lecturer March 2016 – present
Graduate Schools of Informatics, STMIK Nusa Mandiri, Indonesia
Teaching postgraduate students: Advanced Machine Learning and Business Intelligence,
Thesis supervisor for master students in the area of data mining and machine learning.

PostDoc Researcher, Supervisor: Dr. Maurizio Omologo Sept. 2013 –Feb. 2015
Speech-Acoustic, Scene Analysis and Interpretation Unit,
Center for Information Technology, Foundazione Bruno Kessler, Italy
Involved in DIRHA project, EU funded under Seventh Framework Programme for research,
technological development and demonstratio. The project focus on development of voiced-
controlled apartment.

International
Journals (Peer
Reviewed)

1. Pardede, H.F., Suryawati, E., Zilvan, V., Ramdan, A., Kusumo, R. B. S., Heryana, A.,
Yuwana, R. S., Krisnandi, D., Subekti, A., Fauziah, F. and Rahadi, V. P “Plant diseases
detection with low resolution data using nested skip connections”. Journal of Big Data
7, 57, 2020

2. Pardede, H. F., Ramli, K., Suryanto, Y., Hayati, N., Presekal, A. “Speech Enhancement
for Secure Communication Using Coupled Spectral Subtraction and Wiener Filter”,
Electronics, 8 (8), 897 – 915. 2019

3. Pardede, H. F., Yuliani, A. R., Subekti, A. “ On the Effect of the Implementation of
Human Auditory Systems on Q-Log-Based Features for Robustness of Speech Recognition
Against Noise”, Journal of Information Science and Engineering, 35 (1), 87 – 104, 2019.

4. Sustika, R., Subekti, A., Pardede, H. F., Suryawati, E., Mahendra, O., Yuwana, S.,
“Evaluation of Deep Convolutional Neural Network Architectures for Strawberry Quality
Inspection”, International Jounal of Engineering and Technology, 7 (4.40), 75 – 80, 2018.

mailto:hilman.fp@gmail.com
mailto:hilm001@lipi.go.id


5. Pardede, H. F., Yuliani, A. R., Sustika, R. “Convolutional Neural Network and Feature
Transformation for Distant Speech Recognition”, International Journal of Electrical and
Computer Engineering, 8(6), 5381–5388, 2018.

6. Pardede, H. F., Iwano, K., Shinoda, K. “Spectral Subtraction based on Non-extensive
Statistics for Speech Recognition.” IEICE Trans. on Inf. and Syst., E96-D(8): 1774–
1792, 2013.

7. Pardede, H. F., Iwano, K., Shinoda, K. “Feature Normalization based on Non-extensive
Statistics for Speech Recognition” Speech Comm., 55(5), 587 – 599, 2013.

International
Proceedings
(Peer Reviewed)

1. Dahlan, R., Krisnandi, D., Ramdan, A., Pardede, H.F., “ Unbiased Noise Estimator for
Q-Spectral Subtraction based Speech Enhancement.”. Proc ICRAMET 2019 pp. 65–68,
2019

2. Suryawati, E., Zilvan, V., Yuwana, R.S., Heryana, A., Rohdiana, D., Pardede, H.F,
“Deep Convolutional Adversarial Network-Based Feature Learning for Tea Clones Identi-
fications.” Proc. ICICoS 2019, pp. 1–5, 2019

3. Zilvan, V., Ramdan, A., Suryawati, E., Kusumo, R.B.S., Krisnandi, D., Pardede,
H.F, “Denoising Convolutional Variational Autoencoders-Based Feature Learning for
Automatic Detection of Plant Diseases.”, Proc ICICoS 2019, pp. 1–6, 2019

4. Yuwana, R.S., Suryawati, E., Zilvan, V., Ramdan, A., Pardede, H.F., Fauziah, F.,
“Multi-Condition Training on Deep Convolutional Neural Networks for Robust Plant
Diseases Detection.” Proc IC3INA 2019, pp. 30–35, 2019

5. Pardede, H.F., Zilvan, V., Krisnandi, D., Heryana, A., Kusumo, R.B.S., “Generalized
Filter-bank Features for Robust Speech Recognition Against Reverberation.” Proc IC3INA
2019, pp 19–24, 2019

6. Damayanti, R., Prakasa, E., Krisdianto, Dewi, L. M., Wardoyo, R., Sugiarto, B., Pardede,
H. F., Riyanto, Y., Astutiputri, V. F., Panjaitan, G. R., Hadiwidjaja, M. L., Maulana,
Y. H. and Mutaqin, I. N. “LignoIndo: image database of Indonesian commercial timber”.
IOP Conference Series: Earth and Environmental Science, 374, 012057. 2019.

7. Pardede, H. F., Suryawati, E., Sustika, R., and Zilvan, V., “Unsupervised Convolutional
Autoencoder-Based Feature Learning for Automatic Detection of Plant Diseases”, Proc.
IC3INA 2018, pp. 158 –162, 2018

8. Kusumo, B. S., Heryana, A., Mahendra, O., Pardede, H. F., “Machine Learning-based
for Automatic Detection of Plant Diseases Using Image Processing”, Proc. IC3INA 2018,
pp. 93–97, 2018

9. Ramdan, A., Sugiarto, B., Rianto D., Prakasa, E., Pardede, H. F., “Support Vector
Machine-based Detection of Pak Choy Leaves Conditions Using RGB and HSI Features”,
Proc. IC3INA 2018, pp. 114–117, 2018

10. Yuwana, R. S., Suryawati, E., Pardede, H. F.“On Empirical Evaluation of Deep
Architectures for Indonesian POS Tagging Problem”, Proc. IC3INA 2018, pp. 204–
208, 2018

11. Mahendra, O., Pardede, H. F., Sustika, R., Kusumo, B. S., “Comparison of Features
for Strawberry Grading Classification with Novel Dataset”, Proc. IC3INA 2018, pp.
7–12, 2018

12. Subekti, A.,Pardede, H. F., Sustika, R., Suyoto, “Spectrum Sensing for Cognitive
Radio using Deep Autoencoder Neural Network and SVM”, Proc. ICRAMET 2018, pp.
81–85, 2018



13. Suryawati, E., Sustika, R., Yuwana, R. S., Subekti, A., Pardede, H. F.,“Deep Structured
Convolutional Neural Network for Tomato Diseases Detection”, Proc. ICACSIS 2018,
pp. 385–390, 2018

14. Kurniawati, I., Pardede, H. F., “Hybrid Method of Information Gain and Particle
Swarm Optimization for Selection of Features of SVM-Based Sentiment Analysis”, Proc.
ICITSI 2018, pp. 1–5, 2018

15. Sugiarto, B., Prakasa, E. , Wardoyo, R., Damayanti, R. , Krisdianto, Dewi, L.M.,
Pardede, H. F., Rianto, Y., “Wood identification based on histogram of oriented
gradient (HOG) feature and support vector machine (SVM) classifier”, Proc. ICITISEE
2017, pp. 337–341, 2017

16. Yuliani, A. R., Sustika, R., Yuwana, R. S., Pardede, H. F., “Feature Transformations
for Robust Speech Recognition in Reverberant Conditions, Proc. IC3INA 2017, pp. pp.
57–62, 2017

17. Zaenudin, E., Sustika, R., Pardede, H. F., “ Using Cluster for Fixing Kernel Transpose
to Improve Parallel of Strength Pareto Evolutionary Algorithm 2 (pSPEA2)”, Proc.
IC3INA 2017, pp. 63–68, 2017

18. Sustika, R. Yuliani, A. R., Zaenudin, E., Pardede, H. F., “On Comparison of Deep
Learning Architectures for Distant Speech Recognition”, 2017, Proc. ICITISEE 2017,
pp. 17–21, 2017

19. Yuwana, R.S., Yuliani, A. R., Pardede, H. F.„ “ On Part of Speech Tagger for
Indonesian Language”, Proc. ICITISEE 2017, 2017, pp 369–372

20. Zilvan, V., Nim’ah, I., Yuliani, A. R., Pardede, H. F., “On Real Time Q-Log-based
Feature Normalization for Distant Speech Recognition”, Proc. ICITSI 2016, pp. 1–5,
2016.

21. Pardede, H. F., “On the Impact of Normalizing Power-Based Features on Robustness
Against Noise for Speech Recognition”, Proc. ICITEE 2016, pp. 1–6, 2016

22. Pardede, H. F., “ On Noise Robust Feature for Speech Recognition Based on Power
Function Family.” Proc. ISPACS 2015, 386–391, 2015.

23. Abka, A., Pardede, H. F. “Speech Recognition Features: Comparison Studies on
Robustness Against Environmental Distortions.” Proc. IC3INA 2015, 115–119, 2015.

24. Pardede, H. F., Shinoda, K., Iwano, K. “Q-Gaussian based Spectral Subtraction for
Robust Speech Recognition.” Proc. Interspeech, 1255–1258, 2012.

25. Pardede, H. F., Shinoda, K. “Generalized-log Spectral Mean Normalization for Speech
Recognition.” Proc. Interspeech, 1645–1648, 2011.

Domestic
Publications
(Accredited
Nationally)

1. Yuwana, R. S., Fauziah, F., Heryana, A., Krisnandi, D., Kusumo, R. B. S., and Pardede,
H. F. “Data Augmentation using Adversarial Networks for Tea Diseases Detection”.
Jurnal Elektronika dan Telekomunikasi, 20(1), 29–35. 2020.

2. Kusumo, B. S., Heryana, A., Krisnandi, D., Yuwana, S., Zilvan, V., and Pardede, H.
F. “Deep Convolutional Neural Networks-Based Plants Diseases Detection Using Hybrid
Features”. Computer Engineering and Applications Journal, 9(3), 215–225. 2020

3. Ramdan, A., Zilvan, V., Suryawati, E., Pardede, H.F. and Rahadi, V.P., “Klasifikasi
klon teh berbasis deep CNN dengan residual dan densely connections”. Jurnal Teknologi
dan Sistem Komputer, 8(4), 289–296. 2020.

4. Ramdan, A., Suryawati, E., Kusumo, R. B. S., Pardede, H.F, Mahendra, O., Dahlan,
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Artificial Intelligence, Machine Learning, Deep Learning

“Hot” topics nowadays
One of most sought skills in
Industry
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AI, Machine Learning, and Deep Learning
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Traditional Programming VS Machine Learning
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Data Mining

“ ... analisis (termasuk big data) data untuk mencari pola/relasi yang
“penting” dan “signifikan” dan merangkum data dengan cara yang
novel/baru yang dapat dimengerti dan berguna bagi pemilik/pengguna
data”

Data is the new oil
Ilmu pengetahuan saat ini data driven. Pertumbuhan data saat ini
eksponensial.
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Machine Learning for Data Mining

Figure: Skematik Proses Data Mining
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Deep Learning: The digital frontier for Artificial Intelligence
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Here is the Hype
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Deep Learning BUKAN teknologi baru

Kebangkitan Ketiga teknologi Neural Networks:
1940s-1960s: Perceptron [2, 1, 3]: Teori bagaimana proses learning
dilakukan berdasarkan pemodelan sistem neuron biologi manusia.
1980s-1990s: Multi-layer perceptron (Artificial neural networks): Banyak
Perceptron dengan hidden layer (biasanya 2 atau 3)dengan training
menggunakan backpropagation[4].
2006-now: Deep Learning (Saat ini): Hidden layer yang banyak.
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Why?

Data Availability

Deep learing: the more the data the better
Increasing in Computational Power (Training GPU, distributed ..)
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Current AI

“Narrow” AI
Perform one task
In some cases, it perform
BETTER than human
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Object Detection: ImageNet Large Scale Visual
Recognition Challenge

36/79



Pusat Penelitian
Informatika (P2I) LIPI

Kelompok Penelitian
di P2I LIPI

Machine Learning
Research Group
Brief Intro

Machine Learning in Agriculture

Robust Speech Recognition

Future research works

Conclusions

References

Deepface: Face recognition by Facebook
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Deep learning for “everything”
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Progress of Researches on AI and Machine learning in
agriculture
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Figure: Number of articles retrieved from IEEE Xplore (28,701) and Scopus
(63,889) when query ["( machine learning OR deep learning OR artificial
intelligence) AND (agriculture OR farming) "] are used
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Machine learning in Agriculture
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Deep learning becomes dominant AI technologies in
agricultures
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Tea diseases detection

11,367 images of tea leaves are collected
6 types of diseases and a healthy class
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Tea clones identification

7,432 images of 11 Gambung Clones
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Strawberry grading

1,870 images of strawberry are collected
4 class labels

44/79



Pusat Penelitian
Informatika (P2I) LIPI

Kelompok Penelitian
di P2I LIPI

Machine Learning
Research Group
Brief Intro

Machine Learning in Agriculture

Robust Speech Recognition

Future research works

Conclusions

References

Mangosteen grading

8,400 images of mangosteen are collected
3 grades with 4 types of ripeness
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Computer visions technologies in agriculture
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Deep Convolutional Neural Networks
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Deep Convolutional Neural Networks

Vanishing gradient problem
Larger models and larger computational requirements
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Deep Convolutional Neural Networks
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Transfer Learning
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Autoencoder

Auto-encoder: Encoder-decoder
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Autoencoder
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Generative Adversarial Networks

Deep Learning to generate artificial data

Figure: GAN for fake image generation

Figure: Deepfake
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Generative Adversarial Networks
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Generative Adversarial Networks
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Applications
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Automatic speech recognition: Apa tujuannya?

Komputer “mengerti” ucapan manusia
“Mengerti” dalam arti:

mampu memberikan reaksi yang diperlukan seperti manusia berkomunikasi
konversi speech ke medium lain, e.g. text
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Aplikasi speech recognition

Sistem diktasi: Perisalah (PT. Inti), Notula (PT. Bahasa Kita)
Hands-free computing
Emotion recognition
Home automation
Automatic subtitling
Robotics
Virtual Assistant (e.g. Apple’s Siri)
Automatic navigation: autonomous vehicles, mobile robot, etc.
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Speech adalah contoh data time series

A time series adalah sekuens observasi st ∈ R,
yang disusun berdasarkan waktu (biasanya).
Contoh lain time series data:

Meteorology: weather variables, pressure, wind.
Economy and finance: economic factors (GNP),
exchange rate.
Marketing: activity of business, sales.
Industry: electric load, power consumption,
sensors.
Biomedicine: physiological signals (EEG),
heart-rate, patient temperature.
Web: clicks, logs.
Genomics: time series of gene expression during
cell cycle.
Text (NLP)
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Tantangan speech recognition: data variability

Inter-variability (Variasi antar speaker)
Aksen (logat)
Vocal range
vocal quality

intra-variability (variasi pada speaker yang sama)
Kesehatan, kondisi emosi
style: read speech VS spontaneous speech

Environmental variability
Noise dan gema
Perbedaan microphones
perbedaan ruangan
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Tantantan speech recognition: speech ambiguity

Perbedaan antar phoneme sangat kecil
Homophones
Continuous speech (spontaneous speech) memiliki efek koartikulasi
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Machine Learning untuk ASR: Basics

Inference:
Ŵ = argmax

W
P(X|W)P(W)

dimana:
P(X|W) Adalah Acoustic Models: HMM-GMM

P(W)Language Model: N-gram
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ASR with deep learning

HMM-DNN, Long short-term Memory (LSTM), RNN, GRU, etc
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Robust speech recognition

Aim to build speech recognition that handle mismatch condition
A typical speech recognition is trained in quite environment but it is
usually deploy in noisy one
How to minimize the environmental noise
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Feature normalization using Tsallis Statistics
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Adaptive feature normalization
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Speech enhancement derived under Tsallis statistics
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New Robust Features for Speech Recognition
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CNN for Speech Recognition
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Future research topics (2021)

1 Speech recognition for autonomous vehicles
2 Data-driven battery management
3 teleoperation for autonomous vehicles
4 Text mining for drug identification from biomedical literatures
5 Plant disease and tea clones identification
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Resources

HPC facilities and two high-end pcs
Datasets

Tea diseases and clones
mangosteen and strawberry grading
Indonesian speech corpus (14 hours + 8 hours)
etc
byo
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Thank You.

Hilman F. Pardede, D.Eng
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